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Inter-frame Coding for Mesh-Based Video Sequence
Preecha Kocharoen Termpong Srited Petch Nantivatana Sasithorn Kocharoen
“This paper proposes inter-frame coding methods that can benefit from the correlation of
successive frames in a mesh-based video sequence. In mesh-based image coding, a picture is
represented by a number of nodes with parameters of position and colour. For moving
images, both parameters of partial nodes may change from frame to frame. It is sufficient to
transmit only these changed parameters. The decoder then only applies the received
movement and colour modifications, and the next image can be reconstructed. Transmitting
only the difference of node parameters is thus suitable to the needs of very low bit-rate
applications.”
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A Fuzzy Rule for Image Enhancement on CCTV

Anurat Sakunthong Kuntpong Woraratpany Supot Nitsuwat

“A close circuit television (CCTV) camera is one of the most commonly used acquisition
devices for surveillan-ce systems, but its captured image sequence in dim-light areas is not
brilliant. This leads to an obstacle for detecting and monitoring objects in a scene. For this
reason, a novel fuzzy rule called “a balanced histogram fuzzy rule” for enhancing the dim-
light image is proposed. The basic idea of this method is to distribute an intensity histogram
of the low gray-levels to be a form of an isosceles triangle shape. In order to achieve this
concept, the designing phases are described as follows. First, the intensity resolution of the
dim-light image is divided into three intervals, 25%, 50%, and 25%, respectively. Then two
balanced points are set at 25% and 75% positions of the intensity resolution before moving
them to the actual positions at 64 and 192 of 8-bit gray-level images, respectively. Next, a
fuzzy rule is gen-erated by means of the membership function based on the isosceles triangle
shape. Finally, membership values are mapped by using such a fuzzy rule. By this way, the
ex-perimental results of implementation scheme show that the proposed approach achieves
better perceptions when com-pared with the well-known method, histogram equaliza-tion.
Moreover, this approach also outperforms the state-of-the-art image enhancement based on
fuzzy techniques.”
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A Novel Edge Following Technique for Ill-Defined Edge Detection and

Its Application to Prostate Ultrasound Images

Krit Somkantha Nipon Theera-Umpon

“Edge detection has widely been applied in image processing. One of its weaknesses is the
sensitivity to noise. This paper proposed a novel edge detection technique to remedy this
shortcoming. The basic idea is to detect the ill-defined edges in images using information
from a vector image model and edge map. The proposed vector image model is derived by
averaging edge vector fields in which both direction and magnitude are taken into account.
The proposed edge map is derived from texture features and Canny edge detection. We
performed several experiments on the new edge detection technique and compared the
results to some previously proposed techniques. The results show that our edge detection
technique performs very well and yields better performance than the two popular
conventional techniques to detect ill-defined edges, i.e., snake and gradient vector flow
(GVF)-snake.”

DS-32 1381 14:40-15:00 .

Visual Inspection in Textured Materials Using Generalized Gaussian Density
and Kullback-Leibler Distance

Nuttaphon Chureeganon Sanya Mitaim

“This paper presents a new statistical method for inspection of textured materials. The
algorithm consists of feature extraction (FE) with similarity measure (SM) and thresholding
(TS). In the FE step, each pixel of the test image is modeled using generalized Gaussian
Density (GGD) with parameters estimated from its neighboring pixels in ~ window. Then
Kullback-Leibler distance (KLD) gives the similarity between the obtained GGD of each
pixel and the GGD of the template obtained from the non-defective image. The decision
making step or the thresholding (TS) step uses maximum-value distance obtained from the
template image. We evaluate the performance of the proposed method with experiments on

fabric and metal images.”
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Optimum Exponential Trend Smoothing Filter

Suchart Yammen

“In this paper, a novel method for synthesizing a linear non-recursive filter is developed to
decrease the effects of the spike-like and random-like perturbations that may obscure long
term trend in the data sequence. The proposed filter entails the constrained optimization
problem of minimizing the sum of squared weighting coefficients with an ideal tracking
constraint on the exponential trend data sequence. In the experimental results, the response
of the proposed filter to the closing prices of the MLINK index for the time period January
2002 to December 2006 produces the desired data without introducing random-like and
spike-like perturbations or delay. This procedure also leads to improved performance relative
to classical non-recursive filter procedures which use the moving average filter and the linear

trend filter.”
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On improvement of the a priori SNR estimation via gain modification for
speech enhancement

R. Thoonsaengngam and N. Tangsangiumvisai

“This paper presents an improved approach for speech enhancement in single-microphone
applications. The proposed Noise Suppression (NS) technique is based upon a modified a
priori Signal-to-Noise Ratio (SNR) estimation. The proposed a priori SNR estimator aims at
tracking very fast the rise and fall of the speech spectrum, while reducing the musical noise
effect. This yields an efficient NS technique that provides minimum speech distortion,
especially for the low-level speech spectrum. Simulation results demonstrate improved

performance of the proposed technique in terms of the ability to”

ugN3T 26 Q1AM 2550 131 13:00 . — 15:00 4.

P Ineaumna lu laguniung

DS-46 1381 14:00-14:20 .
= = o At o =
msanmwamadasumnlasvesiindsmanainfines1suaveudes
wauss uaelsave maia yayilseyy 69150 wadimy
S ) =
“umanwiilidhmineiefinmssuumsudeumlag
o = a ' a s ' £ q 9 2
o15usiveudeanalasmandeuaimsilmesvemuuunuia Falsngug TD-
psoLA Tumsulasuanuduazasenavesdygisuas nguj ADSR envelop §115
4 o & A 3 = v
nlagu Envelop  vosdyain Tae luunanuiivziinmsuldeneisuaivendedld 3
o 7 o s A - 1o @, o ' '
01500l (o15usiasdy e15ualiiie uaze1suel In3s) uadmsvulediyasznydn i
4 9y s 9 y 4 Y ' o &
ansanlasuliegluersuaindeanisa ilesnindesiiauicedisveadiniug
g oa a & a o = o 9 o P UTRESE
wennnil fallanuRanaraiiiannersueiveudeayaisudunludnpus i hilshdos

luersuaitnd”

DS-47 1381 14:20-14:40 4.

o a =) v o a d
53‘]]'“ﬂ15ﬂ1!!uﬂ“uﬂﬂuﬂﬁiﬂ?ﬂ¥ nyudrassdamuaninevl ey K-Nearst
Neighborhood

p
M5g ANNET MY fadeAna

o =) o o @ ] 4" o = 4"
“sypumysuunauas Tz Temninnd iy matsduazmsasiauas lwenaisiim
EJ Y 13 =} Yo =) a =} 14
Auadszuudwungluuuaues Taeldsanzvesauainnnissisuadlauas lud

o ' o g = oA Vo s
WAV quidnyazianvesaunsiumstanandiisanaieiu veegluuy il . wav

Y ' aa g = = A e 4 o
nawesnadnyaziay 18 IATumsAwInamusnaiuandeiy Tashluenasiild

v

AszUIUMsTwunIUaIaees Tasedotiugiu nuusiassdamuuisaed uazlag
mslHiay K-Nearst Neighborhood lumssuunsiiaaua’ luauduiuandrafuves
AUA3 KANMINABBIVBIMIAIIdNBUIAUNMUDTNUTLANA 1T tazlFuuudias
a 14 o 2 4 a wal] Y= 13 a =)
Famuusaerldmsunarawes uaaamsfia laa luszuunmsduunsiaauns”

DS-48 1381 14:40-15:00 .

o VoA ' I o S
fn5TJ§lﬂ]zQﬂ'cnuﬂi’]!uaﬁmaﬂﬁaﬂﬂﬂsluiguﬂ!ﬂﬁﬂueﬂaﬂ?luaﬂﬂi!ﬂulaﬂﬂw‘.ﬂ

£ d d Y

mulnelaglfimafinnsInnzvinasfuns1zidse PARCOR
dud yi1y pyiia yaplseyy o JEanive

& - 9 o = = . o 4
“unanuiliuauemaiamsuSulgedyaradoiusnusesaevesguiudos 0
o ¢ S 9 o S = o . w
duanzinnnssuundsudennudnysidludyanandes (Text-to-speech, TTS) d M3y

o a N Y 2 7
mu Inedyanandenlsz Teasen 1dnnszuudunsizdideayaueINECTE(VAIA3.0)
Sa v ' "o A a 4 o 1o a s au &
nfivnavestoyaneyauiiiy 16 da Hanudmsdndumiiiy 8 Alaesa uidel

; "
yarfuliiimsmiwenyiianuAaiiouvesdagnausnusesdegmiiodos uiluns
- & ) o Ao a4 A S
Aauiou (asuwle) vesgldymn wioanu hideiosvesnnudszndnegrioe

L 2 )
idos wazlSuljedygraldianuderiionisgldyaa  vazanwdlaeldisms
31151247828 PARCOR (PARCOR Analysis) a£M3§4IAT12¥#28 PARCOR (PARCOR
. o_ v @ ‘; ] £ ' 1w a 4
Synthesis) ad1ay msadedyanaiulnivz1dlszununimdulsz@ns PARCOR
(PARCOR coefficient) Mytlszanamvesmuyagiy vazmsilszmnumdgyiadimny
(Residual signal) vz 1¥msdszinasmuudouosdilanty (Sigmoid function) 319
o Cas  d . . - . LA da

msanymMuINTmstiitaueansalSulsdyguusnusesaevesniizodoand

a &2 o i A 2y v
mimeﬂumg1JfrmuuuntmLa;”,mm"luﬂmuawmmma'lﬂ”



	การตรวจสอบการเปลี่ยนแปลงของฉากชนิดทันทีทันใดโดยใช้ดัชนีความคล้ายคลึงของภาพในการตรวจสอบ
	อานนท์ วสุรัตน์ไพศาล  วุฒิพงษ์ คำวิลัยศักดิ์
	“การตรวจสอบการเปลี่ยนแปลงของฉากเป็นหนึ่งในปัญหาทั่วไปของการออกแบบระบบการจัดการฐานข้อมูลวิดีโอ เพื่อทำดัชนีเพื่อความสะดวกในการค้นหา ฯลฯ ในงานวิจัยที่ผ่านมาได้มีการเสนอวิธีการตรวจสอบการเปลี่ยนแปลงของฉากโดยใช้ วิธีของฮิสโทแกรมแบบสี (Color histogram) หรือบล็อคการเคลื่อนที่ (Block motion) ซึ่งงานวิจัยฉบับนี้ ได้นำเสนอวิธีการตรวจสอบการเปลี่ยนแปลงของฉากชนิดทันทีทันใดโดยการใช้ดัชนีความคล้ายคลึงของภาพในการตรวจสอบความไม่สัมพันธ์กันระหว่างเฟรมที่ต่อเนื่องกัน และใช้วิธีการจำแนกจุดที่เกิดความไม่สัมพันธ์กันมากที่สุดโดยการหาจุดต่ำสุดของข้อมูล ซึ่ง ณ จุดนี้จะบ่งบอกถึงการเปลี่ยนแปลงของฉากที่เกิดขึ้น ผลการทดลองในงานวิจัยฉบับนี้ ได้แสดงให้เห็นว่าวิธีการที่ได้นำเสนอนี้มีความเที่ยงตรงในการตรวจสอบการเปลี่ยนแปลงของฉากที่เกิดขึ้น”
	ศักดา สุวรรณชาตรี  ปรัญชลีย์ รัตนสาครชัย
	“บทความนี้เสนอวิธีการหาตำแหน่งและการอ่านค่าบาร์โค้ดจากภาพที่ถ่ายจากกล้องวีดีโอ โดยมีขั้นตอนอยู่ 4 ขั้นตอน คือ 1.กระบวนการเตรียมการ 2.การหาตำแหน่งของบาร์โค้ดซึ่งใช้วิธีการมอร์โฟโลจีคอลช่วยในการหาตำแหน่ง 3.การอ่านค่าบาร์โค้ดใช้วิธีการรู้จำตัวเลขใต้บาร์โค้ดเพื่ออ่านค่าบาร์โค้ด โดยการรู้จำใช้วิธีการฐานกฎ (Ruse base) เพื่อรู้จำตัวเลข 0-9 ซึ่งใช้ตัวอย่างสำหรับการหาค่าเฉลี่ยตามวิธีการฐานกฎ (Ruse base) ตัวเลขละ 40 ตัวอย่าง 4.การตรวจสอบความถูกต้องค่าบาร์โค้ดที่อ่านได้ วิธีการที่เสนอสามารถหาตำแหน่งบริเวณบาร์โค้ดในภาพที่มีวัตถุอื่นที่ไม่ใช่บาร์โค้ดได้อย่างมีประสิทธิภาพสูง และสามารถอ่านค่าบาร์โค้ดได้อย่างอัตโนมัติซึ่งจากการทดสอบสามารถอ่านค่าบาร์โค้ดได้ถูกต้อง 90% จากตัวอย่างทดสอบ 20 ตัวอย่าง”
	การรู้จำตัวอักษรพิมพ์ภาษาไทยโดยวิธีการแบ่งส่วนภาพ
	เพิ่มพล กุดจอมศรี
	“บทความนี้เป็นการนำเสนอวิธีการรู้จำรูปแบบภาพตัวอักษรตัวพิมพ์ภาษาไทยโดยวิธีการแบ่งส่วนภาพ โดยภาพตัวอักษรจะถูกนำเข้าสู่กระบวนการเตรียมภาพเบื้องต้น  การแบ่งส่วนภาพตัวอักษรออกเป็นส่วนภาพย่อย   และใช้จำนวนส่วนภาพย่อยในการจัดกลุ่มย่อยตัวอักษรอย่างหยาบ  แล้วใช้คุณลักษณะของเส้นโครงร่างภาพที่ได้จากการประเมิน ในแต่ละส่วนภาพย่อย  ในการจำแนกภาพตัวอักษรอย่างละเอียด เพื่อวิเคราะห์ว่าเป็นภาพของตัวอักษรใด จากการทดสอบการรู้จำด้วยภาพตัวอักษรพิมพ์ภาษาไทยจำนวน 39,600 ตัว วิธีการที่นำเสนอสามารถวิเคราะห์ค่าความถูกต้องได้ร้อยละ 92.65 ผิดพลาดร้อยละ 4.85 และไม่สามารถวิเคราะห์ได้ร้อยละ 2.50 ที่ความเร็ว 0.098 วินาทีต่อตัวโดยเฉลี่ย”
	“บทความนี้เป็นการนำเสนอการจำแนกบุคคลโดยใช้สัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจ เนื่องจากสัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจของแต่ละบุคคลมีรายละเอียดที่แตกต่างกัน โดยการจำแนกดังกล่าวอาศัยการสกัดลักษณะเด่นของสัญญาณด้วยการหาค่าสัมประสิทธิ์การประมาณค่าเชิงเส้น ของสัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจ ในที่นี้สัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจจะถูกพิจารณาเป็นเสมือนผลตอบสนองอิมพัลส์ที่มีหัวใจเป็นเสมือนระบบ โดยสัญญาณหัวใจที่วัดได้จะถูกปรับให้ค่าอยู่ในอัตราการเต้นมาตรฐาน 80 ครั้งต่อนาที ซึ่งนอกจากสัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจ 1 คาบสัญญาณจะถูกดึงลักษณะเด่นด้วยค่าสัมประสิทธิ์การประมาณค่าเชิงเส้นออกมาแล้วยังมีการดึงลักษณะเด่นด้วยค่าสัมประสิทธิ์การประมาณค่าเชิงเส้นของแต่ละส่วนคือ P-wave, QRS-wave และ T-wave ของสัญญาณคลื่นไฟฟ้าหัวใจอีกด้วย ค่าสัมประสิทธิ์ที่ได้เหล่านี้จะถูกนำไปผ่านกระบวนการเรียนรู้ด้วยโครงข่ายประสาทเทียมเพื่อใช้ในการตัดสินใจจำแนกบุคคล ผลที่ได้พบว่าการหาค่าสัมประสิทธิ์ในแต่ละส่วนของสัญญาณมีประสิทธิภาพในการจำแนกได้ดีกว่าการหาค่าสัมประสิทธิ์ของสัญญาณทั้ง 1 คาบสัญญาณ”
	Suchart Yammen 
	ศิริชัย เติมโชคเกษม
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